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ErY
1-way 1-shot
fold0 | foldl | fold2 | fold3 | avg.
PANet 69.9 67.7 68.8 69 4 69.0
PFENet | 69.8 824 68.1 Cif & 74.6
HSNet 86.6 848 76.9 86.3 83.7
| of
lye 84.2 83.8 69.9 82.3 80.1
obx| =
A| ot
bpi 85.7 87.5 76.2 87.8 843
EHS
1-way 1-shot
fold0 | foldl | fold2 | fold3 | avg.
PANet 328 458 31.0 35.1 36.2
PFENet | 383 547 35.1 43 8 43.0
HSNet 49.1 59.7 41.0 | 49.08 | 49.7
A ok
=l 11.3 20.7 12.9 16.4 154
ofx|
Al of
baf i 31T 61.2 42.5 53.7 323
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k1
N2

FS-C classification accuracy (%)

1004
B F5-CSy —Fs-C
B FS-C—FSC

-
90 26.9 87.6
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(a)
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FS-SC segmentation mloU (%)
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S-S segmentation mloU (%)
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{FS-CS, FS-S}
—FS-S

ZIHSd 10-2024-0103956



	문서
	서지사항
	요 약
	대 표 도
	청구범위
	발명의 설명
	기 술 분 야
	배 경 기 술
	발명의 내용
	해결하려는 과제
	과제의 해결 수단
	발명의 효과

	도면의 간단한 설명
	발명을 실시하기 위한 구체적인 내용

	도면
	도면1
	도면2
	도면3
	도면4
	도면5
	도면6
	도면7
	도면8




문서
서지사항 1
요 약 1
대 표 도 1
청구범위 3
발명의 설명 5
 기 술 분 야 6
 배 경 기 술 6
 발명의 내용 6
  해결하려는 과제 6
  과제의 해결 수단 6
  발명의 효과 7
 도면의 간단한 설명 7
 발명을 실시하기 위한 구체적인 내용 8
도면 8
 도면1 14
 도면2 15
 도면3 16
 도면4 17
 도면5 17
 도면6 18
 도면7 18
 도면8 19
